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1. DATOS BASICOS DEL TFG:

Titulo: Multivariable regression versus the G-Formula
Descripcion general (resumen y metodologia):

Utilizar modelos de regresién para ajustar por los factores de confusién requiere asumir que no hay
modificaciéon del efecto y debemos elegir una medida que sea en términos de probabilidad
reversible en escala, como la diferencia de riesgo, en lugar de la razén del producto cruzado.

Una alternativa al uso del ajuste de regresién multivariable es la Férmula G (una generalizacién de
la estandarizacién con respecto a la distribucién de factores de confusién). En 1986, un articulo
fundamental demostré6 que bajo supuestos (intercambiabilidad condicional, positividad,
consistencia y no interferencia), se podia obtener una estimacién consistente de la estimacién
marginal de la razén del producto cruzado utilizando la férmula G. El cdlculo de G, basado en la
estimacién de los componentes de la férmula G, permite un efecto del tratamiento que puede
variar segun los niveles de los factores de confusién (permite modelizar la heterogeneidad del
tratamiento).

Tipologia: Estudio de casos, tedricos o practicos, relacionados con la tematica del Grado.
Objetivos planteados:

Evaluar mediante la experimentacién de Monte Carlo comparada, las caracteristicas y propiedades
estadisticas del estimador no paramétrico G-Formula, para la estimacién de un efecto de un
tratamiento ajustado por confusores mediante una medida de orden multiplicativo, frente a la
modelizacién del mismo efecto con métodos clasicos de regresién multivariable (regresién
logistica). Ver: https://github.com/migariane/HETMOR-Causal-Inference
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Recomendaciones y orientaciones para el estudiante:

Experiencia con programacién en R y afinidad por la bioestadistica
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2. DATOS DEL TUTOR/A:
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