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entrenadas. De hecho, algunos
trabajos reivindican este ruido como
algo positivo de cara al proceso de
entrenamiento (en donde esta
estocasticidad puede contribuir a

igeneralizar mejor gracias a

incorporar diversidad en el
entrenamiento). En la parte
informatica de este TFG se pretende
explorar la robustez de las redes

ineuronales profundas al ruido. En

concreto, en base a experimentar
con modelos y problemas
progresivamente mas complejos (y
distintos tipos de ruido), se busca
estudiar de qué modo el ruido en las
etiquetas afecta al rendimiento final y
a partir de qué punto podriamos
afirmar que resulta algo perjudicial.
En esta linea de pensamiento, se
intentaré poner a prueba la sabiduria

convencional de que es mejor

arquitecturas de este tipo de redes
como funciones lipschitzianas entre
espacios normados, haciendo
estimaciones de sus constantes de
Lipschitz y viendo cémo varian

{dependiendo del tipo de capas que
‘componen la red.

and Controlled Lipschitz
Constant.
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